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Interpretability & Explainability
Интерпретация - это отображение абстрактного понятия в понятную для 
человека область [Montavon, Samek, Muller, 2018]

Объяснение - это набор характеристик интерпретируемой области, которые 
привели к принятию данного решения в конкретном случае [Montavon, 
Samek, Muller, 2018]

Comprehensibility ≈ interpretability ≈ model-centric explainability

Transparency ≈ explainability ≈ subject-centric explainability



Machine Learning vs Data Mining
Говорят, что компьютерная программа обучается на основе опыта E по отношению к 
некоторому классу задач T и меры качества P, если качество решения задач из T, 
измеренное на основе P, улучшается с приобретением опыта E.

T.M. Mitchell, 1997

Data Mining – совокупность методов обнаружения в данных ранее неизвестных, 
нетривиальных, практически полезных и доступных интерпретации знаний, 
необходимых для принятия решений в различных сферах человеческой деятельности.

Г. Пятецкий-Шапиро, 1989



Machine Learning vs Data Mining
ML и DM извлекают закономерности («знания») из данных, но (немного) с разными 
целями:

● ML – чтобы обучить машину;
● DM – чтобы обучить человека.

Поэтому в первую очередь*

● в ML минимизируют ошибку;
● в DM важна интерпретируемость результата.

XAI должен стереть эту границу
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Deep Explanation

● Извлечение знаний путем комплексного упрощения сети
(А.Н. Горбань, 1990, В.Г. Царегородцев, 1998)

● Контрастирование и логически прозрачные нейронные сети
(А.Н. Горбань, 1990, Д.И.Еремин, Е.М. Миркес, 1994)

● Визуализация слоев сверточный сети с помощью деконволюции
(Zeiler, Fergus, 2014)

● Интерпретация узлов сети как семантических понятий, например, как при 
идентификации элементов на изображении или регистрации событий (Yu, 
Liu, Cheng, Divakaran, Sawhney, 2012; Gan, Wang, Ян, Юнг, Хауптманн, 2015)

● Использование методов создания подписей к изображениям (LeCun, 
Bengio, Hinton, 2015) для генерации объяснений (Hendricks et al., 2016)

● ...











Interpretable Models
Структурированные, интерпретируемые и причинно-следственные модели: 

● Bayesian Rule Lists (Letham, Rudin, McCormick, Madigan, 2015)
● генеративные модели, такие, как Bayesian Program Learning

(Lake, Salakhutdinov, Tenenbaum, 2015)
● использование стохастических грамматик (Brendel Todorovic, 2011; Park, 

Nie, Zhu 2016)
● модели причинно-следственных связей (Maier, Taylor, Oktay, Jensen, 

2010)
●













Model Induction
Эксперименты с моделями как с черными ящиками (model-agnostic 
explanation system).

● исследование откликов на разные входы (например, Ribeiro, Singh, & 
Guestrin 2016) 

● использование абдукции, рассуждений и story generation для 
“рационализации” правдоподобных объяснений поведения системы

● ...





Спасибо за внимание!


